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Аннотация

В работе исследуется задача построения модели глубокого обучения. Пред-
лагается способ контроля ее сложности. Под сложностью модели понимается
минимальная длина описания, минимальный объем информации, который тре-
буется для передачи информации о модели и о выборке. Сложность рассмат-
ривается как параметр, который может быть задан на этапе получения модели
на основе имеющихся вычислительных и других эксплуатационных требований.
Чтобы контролировать сложность модели, вводятся вероятностные предполо-
жения о распределении параметров модели глубокого обучения. В работе пред-
ложены три формы регуляризации, которые позволяют управлять распределе-
нием параметров модели. Предлагается метод оптимизации параметров модели,
основанный на представлении модели глубокого обучения в виде гиперсети с
использованием байесовского подхода. Под гиперсетью понимается модель, ко-
торая генерирует параметры оптимальной модели. Предлагается подход, мак-
симизирующий нижнюю вариационную оценку байесовской обоснованности мо-
дели. Вариационная оценка рассматривается как условная величина, зависящая
от требуемой сложности модели. Для анализа качества предлагаемого алгорит-
ма проведены эксперименты на выборках MNIST и CIFAR.
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